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Data warehouses convencionais
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Dados do novo data warehouse

e Nao tém uma arquitetura finita e podem ter varios formatos.

Nao sdo auto-suficientes e precisam de varias regras de negdécios externas
para processa-los.

Precisam de mais processamento analitico.

Dependem de metadados para criar contexto.

Nao tém especificidade com volume ou complexidade.

Sao semi-estruturados ou ndo estruturados.

Precisam de multiplos ciclos de processamento.

Precisam de mais governanca do que os dados no banco de dados.

Nao tém qualidade definida.



Componentes do novo data warehouses
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Integracao de dados
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Integracao de dados

Arquitetura Fisica
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Modelos de Arquiteturas

Integracdo externa de dados
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Modelos de Arquiteturas

Integracdo externa de dados
Pros:

e Projeto escalavel para bancos de dados relacionais e Big Data.

e Reducao da sobrecarga no processamento.

e A complexidade do processamento pode ser isolada através da aquisicao de
dados, limpeza de dados, descoberta e integracao de dados.

e Arquitetura modular de integracdo de dados.

e Implementacao de arquitetura fisica heterogénea, oferecendo a melhor
integracao com a camada de processamento de dados.



Modelos de Arquiteturas

Integracdo externa de dados

Contras:

e Arquitetura de barramento de dados pode se tornar cada vez mais complexa.
e Arquitetura de metadados pode se tornar deficiente devido a varias camadas
de processamento de dados.

e A integracao de dados pode se tornar um gargalo de desempenho durante
um periodo de tempo.



Modelos de Arquiteturas

Integracdo externa de dados

Evitar:
e Demasiada complexidade de dados em qualquer camada de processamento.
e Metadados pobres.
e Analise incorreta de dados nas camadas Big Data.
e Niveis de integracdo incorretos (na granularidade de dados) dentro das

camadas Big Data.
e Aplicacado incorreta da integracao do barramento de dados.



Modelos de Arquiteturas

Hadoop e RDBMS
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Modelos de Arquiteturas

Hadoop e RDBMS
Pros:

e Projeto escalavel para bancos relacionais e Big Data.

e Arquitetura modular de integracdo de dados.

e Implementacao de arquitetura fisica heterogénea, oferecendo a melhor
integracdo com a camada de processamento de dados.

e As solucdes de metadados podem ser alavancadas com relativa facilidade em

toda a solucao.



Modelos de Arquiteturas

Hadoop e RDBMS
Contras:

e O desempenho do conector Big Data é a maior area de fraqueza.
e A integracao de dados e a escalabilidade de consultas podem se tornar
complexas.



Modelos de Arquiteturas

Hadoop e RDBMS

Evitar:
e Demasiada complexidade de dados em qualquer camada de processamento.
e Execucao de grandes trocas de dados entre as diferentes camadas.
e Niveis de integracdo incorretos (na granularidade de dados).
e Aplicacdao de demasiadas complexidades de transformacao usando os

conectores.



Modelos de Arquiteturas

Virtualizacao de Dados
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Modelos de Arquiteturas

Virtualizacao de Dados

Pros:
e Arquitetura extremamente escalavel e flexivel.
e Carga de trabalho otimizada.
e Facil de manter.
e Menor custo inicial de implantacao.



Modelos de Arquiteturas

Virtualizacao de Dados

Contras:

e A falta de governanca pode criar muitos silos e degradar o desempenho.
e O processamento complexo de consultas pode se tornar degradado ao longo
de um periodo de tempo.

e O desempenho na camada de integracao pode precisar de manutencao
periddica.



Modelos de Arquiteturas

Virtualizacao de Dados
Evitar:

Integracao de dados acoplada de forma flexivel.

Granularidade de dados incorreta nos diferentes sistemas.

Metadados deficientes em todos os sistemas.

Falta de governanca de dados.

Integracdo de dados complexos envolvendo muitos calculos na camada de
integracao.

e Arquitetura semantica mal projetada.



Modelos de Arquiteturas

Big Data Appliance
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Modelos de Arquiteturas

Big Data Appliance
Pros:

e Design escalavel e arquitetura modular de integracao de dados.

e Implementacao de arquitetura fisica heterogénea, oferecendo a melhor
integracao com a camada de processamento de dados.

e Personalizado e configurado para se adequar aos rigores de processamento,
conforme exigido para cada organizacao.



Modelos de Arquiteturas

Big Data Appliance
Contras:

e Configuracao personalizada é a maior fraqueza.
e A integracao de dados e a escalabilidade de consultas podem se tornar
complexas com o tempo.



Modelos de Arquiteturas

Big Data Appliance
Evitar:

e Configuracao personalizada pode ser de manutencdo pesada.

e [Executar grandes trocas de dados entre as diferentes camadas pode causar
problemas de desempenho.

e Dependéncia demais em qualquer camada de transformacao cria gargalos de
escalabilidade.

e Implementacao de seguranca de dados com integracdo LDAP deve ser
evitada para as camadas nao estruturadas.



Solucoes
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Solucoes

Oracle Big Data Appliance

Oracle Big Data SQL

Cloudera Hadoop Oracle Database

Oracle Big Data g
Oracle NoSQL Database Connecton Oracle Advanced Security

Oracle R Advanced Oracle Advanced

Analytics for Hadoop Bracla Dok Analytics

Oracle R Distribution Integrator Oracle Spatial & Graph
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Solucoes

Facebook

e Scribe

e HDFS/MapReduce

e Hive
e HiPal
e NoCron



Estrutura Semantica
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Conclusoes

e Desafios do Big Data (V’s);

e Integracao de Solucoes;

e Integracdo de Dados;

e Arquiteturas de data warehouses;

e FEstrutura semantica.



Trabalhos futuros

a) Pesquisar solucdes de Big Data mais utilizadas na industria, comparando-as ndao s6 em
termos de arquitetura assim como com estudos de caso;

b) Analisar as integracbes de solucbes no intuito de mitigar deficiéncias;

0O

) Aprofundar estudo no Apache Hive;
d) Aprofundar estudo na plataforma Hadoop (data warehouse);
e) Aprofundar estudo sobre data warehouses com repositérios NoSQL envolvendo suas
modelagens e comparacao de performance;
f) Avaliar ferramentas de Business Intelligence (Bl) consolidadas no mercado no intuito de
medir seus suportes ao Big Data;

g) Analisar o impacto da insercdao de Big Data em ambientes de Bl ja em producao.
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Relatorio

https://drive.google.com/open?id=0B9tZHMKCFZIHTkhwRmdMOHVjbDA
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